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Abstrak-Algoritma Apriori adalah metode penambangan data untuk menentukan aturan asosiasi antara satu set item. Untuk
mengidentifikasi tren penjualan, tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengidentifikasi kombinasi produk dan layanan yang paling
umum. Komputer Armada memiliki masalah karena tidak tahu apa yang diinginkan pelanggan dan bagaimana mereka berbelanja. Satu
hal yang harus diketahui oleh pelanggan adalah barang mana yang sering dibeli bersama. Algoritma Apriori akan digunakan dalam
data mining untuk mengidentifikasi kombinasi produk yang sering dibeli bersama oleh pelanggan untuk mengatasi masalah tersebut.
Penelitian ini menghasilkan 29 aturan produk yang sering dibeli bersama. bersama-sama dengan dukungan minimum 5% dan
kepercayaan minimum 70%. Rekomendasi ini akan digunakan untuk mempromosikan produk untuk bisnis.

Kata Kunci: Armada Computer, Data Mining, Algoritma Apriori.

Abstract-The Apriori algorithm is a data mining method for determining association rules between a set of items. To identify sales
trends, the goal of the research is to identify the most common product and service combinations. Fleet Computers had the problem of
not knowing what customers wanted and how they shopped. One thing customers should know is which items are often purchased
together. The Apriori algorithm will be used in data mining to identify product combinations that are often purchased together by
customers to solve this problem. This research produced 29 rules for products that are often purchased together. together with a
minimum support of 5% and a minimum confidence of 70%. These recommendations will be used to promote products for the business.

Keywords: Fleet Computer, Data Mining, Apriori Algorithm

1. PENDAHULUAN

Toko yang menjual komputer, part komputer, dan asesoris lainnya dikenal sebagai toko komputer atau toko elektronik.
Kerkop Wonosobo merupakan tempat berdirinya toko komputer Armada Computer. Sebuah komputer sudah digunakan
untuk pendataan penjualan di Armada Computer, namun hanya untuk tujuan tersebut.Strategi penjualan menjadi kurang
tepat sasaran karena analisis data penjualan untuk menentukan produk mana yang banyak diminati oleh pelanggan
menjadi kurang optimal tanpa pengolahan data tambahan. Data akan menumpuk dan hanya berfungsi sebagai arsip jika
dibiarkan begitu saja tanpa ada proses lebih lanjut.

Kita membutuhkan aturan asosiasi yang dapat membantu dalam mengambil keputusan penjualan barang karena kita dapat
melihat pola penjualan produk terkait dengan menggunakan data penjualan Armada Computer. Pemanfaatan disiplin data
mining untuk menganalisis data guna memperoleh banyak informasi dari sekian banyak data dalam waktu singkat
merupakan salah satu strategi penjualan yang dapat diterapkan [1]. Tujuan penelitian adalah megimplementasikan data
mining untuk menentukan pola

2. KERANGKA TEORI

Data mining merupakan rangkaian proses yang mengekstraksi pengetahuan yang sebelumnya belum diketahui dari
sekumpulan data. Ada dua cara data mining dapat digunakan: secara komersial dan ilmiah. Dari perspektif bisnis, data
mining dapat digunakan untuk menangani volume data yang terus meningkat, dan data mining diharapkan akan mengatasi
masalah ini [2].

Penggunaan komersial yaitu untuk mengetahui strategi penjualan yang baik, untuk mengidentifikasi jenis barang yang
harus dilakukan stok dalam jumlah yang tepat, untuk memprediksi tingkat penjualan, untuk memprediksi tingkat resiko
produksiasuatu item, untuk mengidentifikasi karateristik pelanggan [3].

3. METODE PENELITIAN

Istilah lain untuk data mining adalah Knowlegde Discovery in Database (KDD). Data mining sendiri adalah bagian dari
proses KDD seperti pada gambar 1 [4].
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Gambar 1. KDD
a. Data Cleaning
Dalam proses pemrosesan data, ini adalah salah satu langkah yang paling penting. Ini harus dilakukan
untuk menghindari proses penambanga data yang disebabkan oleh kebisingan yang panjang. Data yang tidak
memerlukan pemrosesan data mining disebut sebagai kebisingan [5].
b. Data Slection
Proses pemilihan kumpulan data dan penentuan fokus basis data terjadi pada titik ini. Tahap ini adalah yang pertama
karena harus ada kumpulan data yang disiapkan untuk menghapus data sebelum proses penambangan informasi
dimulai
c. Data Transformation
Adalah proses mentransformasikan data yang dipilih sehingga cocok untuk proses penambangan data. Jenis atau pola
informasi yang akan dicari dalam database sangat penting untuk proses kreatif ini [6]
d. Data Mining
Proses mencari pola atau informasi yang menarik dalam data terpilih dengan menggunakan metode tertentu dikenal
dengan istilah data mining
e. Evaluation
Tahap ini penting untuk interaksi KDD yang mencakup pemeriksaan apakah contoh atau data yang ditemukan
bertentangan dengan kenyataan saat ini atau spekulasi sebelumnya [7]. Algoritma Apriori adalah perhitungan yang
penting untuk mencari itemset reguler menggunakan metode Aturan Asosiasi. Perhitungan Apriori menggunakan
informasi tentang itemset kontinyu yang baru diketahui untuk menangani data tambahan. Dalam Algoritma Apriori,
dukungan minimum diambil menjadi pertimbangan dalam memilih kandidat potensial. Algoritma Apriori terdiri
dari dua proses utama: [8]
1) Join (Penggabungan)
2) Prun (Pemangkasan)
4. HASIL

Di Armada Computer, pendataan sudah menggunakan komputer, namun hanya berupa pendataan saja, tanpa adanya
pengolahan data tambahan. Hal ini sama saja akan mengakibatkan penumpukan data, dengan memanfaatkan Data Mining
dalam pengolahan data yang ada, diharapkan data penjualan barang yang banyak tersebut akan menghasilkan sebuah
manfaat yang dapat mempermudah pekerjaan. Salah satu manfaat yang akan terlihat jika data penjualan pada Armada
Computer dilakukan pengolahan data dengan data mining, adalah terbentuknya pola atau aturan asosiasi penjualan.
Implementasi data yang akan di terapkan pada Algoritma Apriori di Armada Computer adalah data transaksi penjualan
yang dihasilkan dari rekap penjualan harian. Dalam penelitian data yang diambil sebagai sempel yaitu data transaksi
penjualan barang pada tanggal 1 November — 10 Nobember 2022. Ditemukan 117 data transaksi dalam kurun waktu 1 —
10 November 2022.
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Tabel 1. Data Transaksi Di Armada Computer
No. | Transaksi
Flashdisk. Flashdisk
Accessories,Accessories

o | =

Accessories,Accessories
Cartridge,Accessories

Cartridge,Sparepart Printer,Service Printer

Accessories,Accessories

Accessories,SSD,Service Laptop

Printer,Accessories

Service Laptop,Service Laptop

Processor, Accessories.Mainboard, RAM,Hardisk,SSD,Power
Supply,Casing Monitor,Keyboard
Mouse,Accessories,Networking, Accessories, Accessories,Service
Komputer

=IO ||| =W

(=]

117 él.larger Laptop,Service Laptop|
Dari data pada tabel 1 dapat dibuat untuk nilai support itemset 1 dengan minimum support 3.

Tabel 2. Support Itemset 1

No. | Item Jumlah Support
1 | Flashdisk 5 427
2 | Accessories 33 28,21
3 | Cartridge 5 427
4 | Sparepart Printer 2 1,71
5 | Service Printer 11 9.4

6 SSD 16 13,68
7 | Service Laptop 36 30,77
8 | Printer 4 3,42
9 | Processor 4 342
10 | Mainboard 6 513
33 | Charger Laptop l 0,85

Setelah data yang lolos pada support itemset 1 dengan nilai minimum support 3 maka di jadikan dasar pembuatan
kombinasi item untuk memenuhi syarat pembentukan Support Itemset 2.

Tabel 3. Support Itemset 2

No Item 1 Item 2 Jumlah | Support
1 Flashdisk Accessories 2 1,71
2 Flashdisk Cartridge 0 0

3 Flashdisk Service Printer 0 0

4 Flashdisk SSD 0 0

5 Flashdisk Service Laptop 0 0

6 Flashdisk Printer 0 0

7 Flashdisk Processor 0 0

8 Flashdisk Mainboard 0 0

9 Flashdisk RAM 0 0

10 Flashdisk Hardisk 0 0
231 Service Keluar Laptop 0 0

Setelah data yang lolos pada support itemset 2 dengan nilai minimum support 3 maka di jadikan dasar pembuatan
kombinasi item untuk memenuhi syarat pembentukan Support Itemset 3.
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Tabel 4. Support Itemset 3

No. | Item 1 Item 2 Item 3 Jumlah | Support

L Accessories SSD Service Laptop | 5 4,27

2 Accessories SSD Processor 3 2.56

3 Accessories SSD Mainboard 3 2,56

4 Accessories SSD RAM 4 342

5 Accessories SSD Keyboard 2 1,71
Mouse

6 Accessories SSD Service 2 1,71
Komputer

7 Accessories Service Printer SSD 0 0

8 Accessories Service Printer Tinta 0 0

9 Accessories SSD Tinta 0 0

10 | Service Printer | SSD Tinta 0 0

268 | Networking Service Jaringan | Kabel Roll 9 7,69

Selanjutnya akan dihitung nilai confidence. Nilai confidence ditentukan dari setiap kombinasi yang terdapat pada Tabel
4
Tabel 5. Hasil Confidence dari itemset 2

No. | Itemset Suppor | Suppor | Confidenc
tAB |tA e

| Accessories => SSD 684 2821 |24
2 Accessories => Service Laptop 6,84 | 2821 | 244
] Accessories => Processor 34|82 1212
4 Accessories => Mainboard 3422820 1202
Accessories = RAM 421 |82 (1515
Accessories => Keyboard Mouse 5,13 2821 | 18,18
1515

Service Printer => Tinta 342194 [3636
Service Printer => Service Keluar | 342 |94 {3636
10| SSD=>Service Laptop 94 1368|6873

)
6
7 Accessories => Service Komputer | 4,27 | 2,
§
9

41| Kabel Roll => Nefworking LI VLI | 100

Selanjutanya menghitung confidence dari itemset 3 jika terdapat itemset 3 yang lolos dengan minimum support 3.

Tabel 6. Hasil Confidence dari itemset 3

No. | Itemset Suppor | Suppor | Confidene
tAB [tA e
I | Accessories, SSD=>Service {427 | 684 |6
Laptop

ra

Accessories, 55D =>RAM 34|68 %0
3 | Service Laptop, SSD=>Service 427 |94 4345
Software
4 Accessories , Processor => 342134 1100
Mainboard
5 | Accessories, Processor=>RAM 342 [342 | 100
6 | Acoessories, Mamboard=>RAM {342 [342 | 100
7 | Mainboard, Processor=>RAM {342 [342 | 100
§ | Networking , Service Jaringan=> | 7,69 {1026 |73
Kabel Roll
9 | SSD, Service Laptop=> 41 194 |48
Accessories
10 | SSD, RAM=> Accessories 1480

39 | Processor=>Mainboard, RAM 342 {342 [100
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Hasil confidence dari itemset 2 dan itemset 3 dengan minimal confidence atau keuakurata 70%, terbentuk 29 pola
penjualan.

Tabel 7. Aturan Asosiasi yang terbentuk

No. | Itemset Support | Confidence
Aand B

1 Processor == Mainboard 342 100

2 Processor == RAM 3,42 100

3 Mainboard == RAM 427 83,33

4 Processor == Accessories 342 100

5 Kevboard Laptop == Service Laptop | 6.84 100

6 Service Software => Service Laptop 5,98 87.5

7 Service Jaringan => Networking 10,26 85,71

8 Kabel Roll => Networking 11,11 100

9 Accessories , Processor == 342 100
Mainboard

10 | Accessories , Processor == RAM 342 100

11 | Accessories | Mainboard => RAM 3.42 100

12 | Mainboard ., Processor == RAM 3.42 100

13 | Networking , Service Jaringan => 7.69 75
Kabel Roll

14 | S5D ., RAM => Accessories 342 80

15 | 858D | Service Software == Service 427 100
Laptop

16 | Processor , Mainboard == 342 100
Accessories

17 | Processor , RAM == Accessories 342 100

18 | Mainboard | RAM == Accessories 3.42 80

19 | Processor , RAM == Mainboard 342 100

20 | Service Jaringan , Kabel Roll == 7.69 100
Networking

21 | RAM , Accessories == S8D 342 80

22 | Service Software , Service Laptop == | 4,27 71,43
S8D

23 | Mainboard |, Accessories == 342 100
Processor

24 | RAM , Accessories == Processor 342 80

25 | RAM ., Accessonies == Mainboard 3.42 80

26 | RAM , Mainboard == Processor 342 80

27 | Processor == Accessories , 342 100
Mainboard

28 | Processor == Accessories , RAM 3.42 100

29 | Processor == Mainboard , RAM 3.42 100

5. KESIMPULAN

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan di Armada Computer, maka dapat ditarik kesimpulan bahwa, dari data
penjualan di Armada Computer pada tanggal 1 November 2022 Sampai dengan tanggan 10 November 2022 terbentuk 29
aturan atau pola penjualan. Manajer Armada Computer dapat mengetahui produk-produk yang sering terjual dalam waktu
yang bersamaan, dan dapat digunakan sebagai dasar Menyusun strategi penjualan.
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